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Persontilpasset cancer-terapi:
Gi hver enkelt pasient skreddersydd behandling

A

mange ulike medisiner
mange kombinasjoner
ulike doser

i ulik rekkefglge
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Mange virtuelle kopier av samme pasient

Simulerer terapi-strategier
e Hvilken virket best?
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Persontilpassede simuleringer av behandlings-strategier
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Uncertainty
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Vipps-nettverket: Den fgrste uken

30. mai 2015

5. juni 2015

Datasett fgrste 1.5 ar:
1.8 millioner brukere
28.9 million transaksjoner




Hva er underliggende vekst-modell for
Vipps-nettverket?

Kombinasjon av

« preferanse-modell (jo flere kanter, jo mer sannsynlig & opprette nye)

* fitness-modell (hver node har egen innebygget egenskap («fitness»))
Likelihood-estimering fra 28.9 millioner transaksjoner gir en tilpasset vekstmodell

- preferanse-delen av modellen = Facebook og Twitter
- sveert ulik fitness for ulike individer

Kan brukes til: - A fa innsikt i struktur og prosess
- Identifisere ngkkelpersoner i nettverket
- Predikere fremtidig utvikling
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